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Abstrak 

 

Budaya populer dari Korea Selatan atau lebih dikenal dengan Korean Wave 

memiliki penggemar yang besar di Indonesia. Dengan tingginya minat masyarakat 

terhadap budaya Korea, ketertarikan akan bahasa yang digunakan di Korea sendiri 

juga meningkat. Dalam pengenalan kosakata Bahasa Korea ada kemungkinan 

mengalami beberapa kendala dikarenakan bentuk dan pola pada huruf yang cukup 

sama antara satu dengan yang lainnya, tetapi makna yang terkandung didalamnya 

berbeda-beda. Penelitian ini bertujuan untuk mengenali tulisan tangan dalam Bahasa 

Korea menggunakan Convolutional Neural Network dengan arsitektur AlexNet. 

Dataset yang digunakan berisi 1000 citra dan dibagi menjadi 800 data latih dan 200 

data uji. Penelitian terdiri dari 3 skenario yaitu penelitian menggunakan optimizer 

Adam, optimizer SGD dan menggunakan optimizer RMSprop. Dalam penelitian ini 

menggunakan batchsize sebesar 40 dan learning rate sebesar 0,0001. Penggunaan 

optimizer Adam, SGD dan RMSprop menghasilkan nilai precision, recall, dan 

accuracy yang berbeda. Hasil akurasi tertinggi pada penelitian ini diperoleh dari 

optimizer SGD dengan tingkat akurasi sebesar 78,5%. 

 

Kata kunci: Adam, AlexNet, RMSprop, SGD, Tulisan tangan Bahasa Korea. 
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BAB I 

PENDAHULUAN 

 

 

Pada bab ini menguraikan beberapa hal latar belakang, kemudian rumusan 

masalah dilanjutkan dengan ruang lingkup, tujuan dan manfaat, serta metodologi 

penelitian, dan sistematika penulisan. 

 

1.1. Latar Belakang  

Di era globalisasi yang semakin berkembang pesat, informasi dari 

seluruh penjuru dunia dapat dengan mudah kita dapatkan. Dengan mudahnya 

penyebaran informasi ini, orang-orang dapat dengan mudah mengetahui 

informasi tentang suatu negara. Suatu trend dari suatu negara pun dapat 

dengan mudah menyebar ke seluruh dunia dengan cepat. Salah satu trend 

yang banyak digemari adalah Korean Wave/Demam Korea dari Korea 

Selatan.  

Pesatnya kemajuan teknologi menjadi salah satu unsur suksesnya 

budaya Korea dalam penyebaran budaya populer Korean Wave. Korean Wave 

bukan hanya tentang serial televisi Korea atau K-Drama tetapi di dalamnya 

terdapat beberapa unsur lagi seperti musik atau yang biasa disebut K-Pop, K-

fashion, K- Beauty, makanan-makan Korea, dan lain sebagainya. (Adi, 2019).  
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Seiring dengan maraknya budaya pop Korea yang merambah ke 

Indonesia, Bahasa Korea digemari oleh para remaja yang ingin lebih dekat 

dengan apa yang mereka sukai (Hasanah & Kharismawati, 2020). Huruf 

Korea berbeda dengan Bahasa Indonesia. Belajar bahasa Korea memiliki 

kesulitan sendiri. Hal ini disebabkan karakter dalam bahasa Korea ini tidak 

dapat berdiri sendiri dan harus bergabung dengan karakter lain sehingga 

memiliki makna sendiri. Orang yang ingin belajar sulit untuk memahami 

sendiri (Sari, Tritoasmoro, & Susatio, 2012). 

Hangul adalah satu-satunya aksara yang diciptakan oleh seorang 

individu berdasarkan teori dan maksud yang telah direncanakan dengan baik. 

Aturan penulisan dalam Hangul sama seperti bahasa lainnya, bisa ditulis 

dengan penulisan horizontal yaitu penulisan dimulai dari arah kiri ke kanan, 

sedangkan penulisan secara vertikal dengan penulisan yang dimulai dari arah 

atas ke bawah. (Soepomo, 2013). 

Dalam pengenalan kosakata Bahasa Korea ada kemungkinan 

mengalami beberapa kendala atau kesulitan dikarenakan bentuk dan pola pada 

huruf yang cukup sama antara satu dengan yang lainnya, tetapi makna yang 

terkandung didalamnya berbeda-beda. 

Salah satu cara pengenalan kosakata dapat menggunakan neural 

network, metode neural network yang sering digunakan yaitu Convolutional 

Neural Network (CNN). Sampai saat ini CNN menjadi pilihan untuk metode 

yang menggunakan data gambar sebagai inputnya karena hasil performanya 
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yang baik. Beberapa pengenalan yang berkaitan dengan pengenalan tulisan 

telah dilakukan dengan hasil akurasi rata-rata yang didapatkan diatas 80%. 

(Stefanus, 2020).  Penerapan CNN untuk mengidentifikasi maupun 

pengenalan pola pada objek telah diterapkan pada penelitian-penelitian 

terdahulu.  

Penerapan metode backpropagation sangat efektif dalam menguraikan 

arti setiap karakter dalam alfabet Korea (Hangul) dengan sangat akurat. Hal 

ini telah dibuktikan dalam proses pengenalan pola, dimana pola dapat 

dideteksi dengan benar. (Widodo, 2021) 

Berdasarkan hasil pengujian pengenalan tulisan tangan huruf Korea 

menggunakan Deep Convolutional Neural Network pada platform Android, 

nilai akurasi citra input dipengaruhi oleh bentuk goresan Hangul. Jumlah 

gambar yang dilatih di setiap kata mempengaruhi akurasi pelatihan. 

(Purnamawati, 2018) 

CNN mampu mengenali aksara jawa. Beberapa faktor yang 

mempengaruhi hasil yang didapat seperti, jenis arsitektur yang digunakan 

CNN dalam mengenali tulisan gambar khususnya pada jaringan dropout yang 

dapat meminimalisir overfitting, jumlah dataset yang dapat diperbanyak 

karena CNN bergantung dengan jumlah input data yang dapat menghasilkan 

performansi terbaik, dan bentuk tulisan aksara dapat menyebabkan model 
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mengenali dua aksara berbeda menjadi satu aksara yang sama (Stefanus, 

2020) 

Dalam pengenalan ASL, arsitektur LeNet merupakan arsitektur terbaik 

dibandingkan AlexNet. Arsitektur LeNet memiliki struktur yang lebih ringkas 

dibandingkan dengan arsitektur AlexNet. Arsitektur LeNet memiliki trainable 

parameter yang lebih banyak dibandingkan dengan arsitektur AlexNet 

sehingga accuracy pada LeNet lebih baik. (Ezar, 2021) 

Hasil eksperimen menunjukkan bahwa tingkat keberhasilan klasifikasi 

menggunakan CNN arsitektur AlexNet dan GoogLeNet lebih tinggi daripada 

tingkat keberhasilan program pengenalan citra yang ada, membuktikan kinerja 

yang baik pada klasifikasi karakter Korea dengan berbagai gaya tulisan. 

Waktu pelatihan pada database tertentu, akurasi pengujian dari jaringan, 

tingkat keberhasilan klasifikasi, dan waktu yang diperlukan untuk klasifikasi 

harus dipertimbangkan ketika memilih CNN untuk mengenali karakter Korea. 

(Lee, 2018) 

Berdasarkan uraian paragraf di atas metode Convolutional Neural 

Network (CNN) dengan arsitektur AlexNet dapat mengenali objek. Maka pada 

penelitian ini digunakan metode CNN dengan arsitektur AlexNet untuk 

pengenalan tulisan tangan dalam Bahasa Korea, sehingga menghasilkan judul 

penelitian “Pengenalan Tulisan Tangan Bahasa Korea Menggunakan 

Convolutional Neural Network Arsitektur AlexNet”.  
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1.2. Rumusan Masalah 

Berdasarkan latar belakang di atas, rumusan masalah yang terbentuk 

adalah bagaimana menerapkan metode Convolutional Neural Network untuk 

mengidentifikasi tulisan tangan kata – kata dalam Bahasa Korea. 

 

1.3. Ruang Lingkup 

Ruang lingkup yang dijadikan dasar usulan penelitian ini adalah sebagai 

berikut: 

1. Menggunakan huruf Korea yang terdiri dari 14 huruf konsonan dasar dan 

10 huruf vokal dasar 

2. Dataset berupa hasil scan tulisan tangan kata Bahasa Korea yang 

dikumpulkan dari 50 responden 

3. Dataset berjumlah 1000 gambar dengan jumlah 50 gambar dari 20 class 

4. Dataset terbagi menjadi data latih yang berjumlah 40 gambar dan data 

uji yang berjumlah 10 gambar 

5. Menggunakan Convolutional Neural Network dengan arsitektur AlexNet 

6. Preprocessing menggunakan Metode Otsu 

7. Optimizer menggunakan Adam, SGD dan RMSprop 

8. Menggunakan bahasa pemrograman Python dan Colaboratory sebagai 

IDE Tools 
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1.4. Tujuan Dan Manfaat 

Tujuan yang ingin dicapai dari penelitian ini adalah menerapkan 

metode Convolutional Neural Network dengan arsitektur AlexNet agar dapat 

mengidentifikasi tulisan tangan Bahasa Korea. 

Manfaat dari penelitian ini adalah : 

1. Memahami cara penerapan Convolutional Neural Network dalam 

mengidentifikasi tulisan tangan Bahasa Korea. 

2. Mengetahui tingkat akurasi pengenalan tulisan Bahasa Korea berdasarkan 

metode Convolutional Neural Network dengan arsitektur AlexNet. 

 

1.5      Metode Penelitian 

Pada penelitian ini terdapat beberapa tahapan yang akan dilakukan, 

dan dapat dilihat pada Gambar 1.1 sebagai berikut : 



7 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

Gambar 1.1 Kerangka Kerja Penelitian 

1) Identifikasi Masalah 

Pada tahap ini dimulai dengan mengidentifikasi masalah dengan 

pengumpulan informasi dan data terkait dengan pengenalan tulisan 

tangan Bahasa Korea. 

2) Studi Literatur 

Pada tahap ini peneliti melakukan pencarian, pengumpulan dan 

mempelajari jurnal-jurnal yang berkaitan dengan identifikasi tulisan 

tangan Bahasa Korea dengan berbagai macam metode, dan penggunaan 

metode CNN dalam identifikasi citra dan arsitektur CNN yaitu AlexNet. 

3) Pengumpulan Data 

Dataset didapat dari hasil survei yang dilakukan oleh peneliti 

dengan melibatkan sebanyak 50 responden yang melakukan tulisan 
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tangan Bahasa Korea, masing-masing responden menuliskan 20 kata 

dengan total keseluruhan data 50 x 20 = 1.000 data, sebanyak 800 data 

digunakan sebagai data training dan 200 data digunakan sebagai data 

testing. 

4) Perancangan Sistem 

Pada tahap ini dimulai dengan preprocessing dilakukan operasi 

threshold. Kemudian masuk ke convolutional layer dan pooling layer. 

Pada fase pelatihan classification, pada fase ini terdapat flattening, 

kemudian menggunakan aktivasi softmax untuk menghitung 

probabilitas dari masing-masing kelas yang ada. 

Kemudian mengoptimalkan model menggunakan optimizer dengan 

tujuan untuk mengurangi tingkat kesalahan dan meningkatkan akurasi 

selama proses pelatihan. 

Pengujian untuk model yang telah dibuat dengan menggunakan 

data uji yang telah melalui proses thresholding. Dataset yang digunakan 

telah melalui proses resize dan grayscale citra.  

5) Implementasi 

Tahap ini akan menerapkan CNN dengan arsitektur AlexNet 

terhadap tulisan tangan Bahasa Korea. Tahap ini akan akan 

diimplementasikan kedalam bentuk Bahasa Pemrograman yaitu Python. 
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6) Pengujian 

Tahap ini dilakukan dengan merubah beberapa parameter yang ada 

sehingga menghasilkan sebuah model yang kemudian digunakan untuk 

untuk menghasilkan tingkat akurasi yang tinggi dalam mengidentifikasi 

tulisan tangan Bahasa Korea.  

7) Evaluasi 

Pada tahap ini dilakukan evaluasi dari tahapan sebelumnya yaitu 

pengujian. Evaluasi yang menggunakan metode Confusion Matrix yang 

terdiri dari Precision, Recall, f1-score dan Accuracy.  

 

1.6  Sistematika Penulisan 

Berikut penjelasan singkat sistematika penulisan yang dilakukan pada 

penelitian ini. 

BAB 1 PENDAHULUAN 

Pada bab ini menjelaskan latar belakang, rumusan masalah, 

ruang lingkup, tujuan dan manfaat, metodologi penelitian, dan 

sistematika penulisan. 

BAB 2 LANDASAN TEORI 

Bab ini menguraikan teori-teori yang berkaitan dengan huruf 

Korea, operasi threshold, metode otsu, metode Convolutional 

Neural Network (CNN), Arsitektur AlexNet, Optimizer, 

Confusion Matrix yang dipakai untuk evaluasi, dan penelitian 
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terdahulu berhubungan dengan penelitian yang saat ini 

dilakukan. 

BAB 3 RANCANGAN PENGUJIAN 

Pada bab ini menguraikan spesifikasi yang digunakan dalam 

implementasi program serta tahapan penelitian, perancangan 

sistem, implementasi dan evaluasi. 

BAB 4 HASIL DAN PEMBAHASAN 

Pada bab ini menjelaskan hasil implementasi metode otsu, 

kemudian implementasi metode Convolutional Neural Network 

menggunakan arsitektur AlexNet terhadap tulisan tangan huruf 

Korea. Kemudian membandingkan beberapa parameter yang 

digunakan untuk identifikasi tulisan tangan huruf Korea. 

BAB 5 PENUTUP 

Bab ini menjelaskan tentang kesimpulan dari hasil penelitian 

yang telah dilakukan dan saran yang dapat dilakukan terhadap 

penelitian selanjutnya. 
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